
 
JSSE 

JOURNAL OF SCIENCE & SCIENCE EDUCATION Vol. 7 No. 2 (Jul. – Dec. 2024): 245 - 259 
Faculty of Science, Ubon Ratchathani University http://doi.org/10.14456/jsse.2024.19 

 

Copyright by Faculty of Science, Ubon Ratchathani University 

 
Student Academic Success Prediction System Using Random Forest Technique 

 
Wichit Sombat1, Chayaporn Kaensar1,*, Supawadee Hiranpongsin1 and Sirinya Boakam1 
1Department of Mathematics, Statistics and Computer, Faculty of Science, Ubon Ratchathani University 

*Email: chayaporn.k@ubu.ac.th  

 
Received <4 May 2024>; Revised <4 July 2024>; Accepted <10 July 2024>  

 

Abstract 
 

The challenges of academic underperformance and rising dropout rates have contributed to declining 
student retention rates, resulting in implications such as wasted time, increased expenses, and missed job 
opportunities. Consequently, the need to analyze and prepare student data is paramount. This study aims 
to address these challenges by: 1) investigating and constructing a predictive model of student academic 
performance within the Data Science and Software Innovation (DSSI), Information Technology and 
Communications (ICT), Chemistry, and Biology programs at the Faculty of Science, Ubon Ratchathani 
University, utilizing the Random Forest technique, and 2) creating a prototype web application to apply the 
model and summarize the findings, developing with Django and PostgreSQL. The dataset used for model 
construction encompasses academic records from both secondary school and university for 1,336 students 
enrolled in the programs spanning academic years 2017-2021. This dataset includes 11 factors: educational 
programs, first-term university GPA, and academic performance in 8 core subject groups: Thai Language, 
Mathematics, Science, Social Studies, Religion and Culture, Arts, Career and Technology, Foreign Languages, 
alongside high school GPA. The results of the prototype model research for DSSI, ICT, Chemistry, and Biology 
programs demonstrates the ability to predict student learning outcomes, with F1-measure values of 88.02%, 
86.18%, 84.04% and 85.18% respectively. Consequently, the implementation of the developed system holds 
potential to benefit students, educators, and educational institutions in the design and implementation of 
more effective and tailored teaching methodologies. 
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บทคัดยอ 
 
 ปญหาผลการเรียนท่ีอยูในระดับคอนขางนอยและการตกออกเพ่ิมข้ึน ทําใหอัตราการคงอยูของนักศึกษาลดลง ทําให
สงผลกระทบในหลายดาน เชน สูญเสียเวลา คาใชจาย และโอกาสในการไดงาน การเตรียมความพรอมและการวิเคราะหขอมูล
ผูเรียนจึงเปนสิ่งสําคัญ งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคเพ่ือ 1) ศึกษาและสรางแบบจําลองการพยากรณประสิทธิภาพการเรียนรูของ
นักศึกษา 4 สาขาวิชา ไดแก วิทยาการขอมูลและนวัตกรรมซอฟตแวร เทคโนโลยีสารสนเทศและการสื่อสาร เคมี และจุล
ชีววิทยา คณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี ดวยเทคนิคปาสุม และ 2) พัฒนาระบบตนแบบในรูปแบบเว็บแอปพลิเค
ชันเพ่ือใชงานแบบจําลองและสรุปผลดวยจังโกเฟรมเวิรกและจัดเก็บขอมูลในฐานขอมูลโพสตเกรสคิวเอล ชุดขอมูลท่ีใชในการ
สรางแบบจําลองเปนผลการเรียนจากท้ังโรงเรียนและมหาวิทยาลัยในอดีตของนักศึกษา 4 สาขาวิชา คณะวิทยาศาสตร ในป
การศึกษา 2560-2564 จํานวน 1,336 คน โดยพิจารณาขอมูล 11 ปจจัย ไดแก สาขาวิชาการศึกษา เกรดเฉลี่ยสะสมปแรกใน
มหาวิทยาลัย ผลการเรียนใน 8 กลุมสาระหลัก ไดแก กลุมวิชาภาษาไทย คณิตศาสตร วิทยาศาสตร สังคมศึกษา ศาสนา และ
วัฒนธรรม ศิลปะ การงานอาชีพและเทคโนโลยี ภาษาตางประเทศ และเกรดเฉลี่ยในโรงเรียน ผลการวิจัยแบบจําลองตนแบบ
ของสาขาวิชา วิทยาการขอมูลและนวัตกรรมซอฟตแวร เทคโนโลยีสารสนเทศและการสื่อสาร เคมี และจุลชีววิทยา สามารถ
พยากรณผลการเรียนรูของผูเรียนโดยมีคา F1-measure เทากับ 88.02% 86.18% 84.04% และ 85.18% ตามลําดับ ดังน้ัน
การนําระบบท่ีพัฒนาข้ึนน้ีไปใชจะมีประโยชนตอผูเรียน ผูสอนในสาขาวิชา และสถาบันการศึกษา เพ่ือใชในการวางแผนและการ
จัดการสอนใหเหมาะสมและมีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน 
 
คําสําคัญ: ผลการเรยีน อัตราการตกออก แบบจําลองการพยากรณ เทคนิคปาสุม เว็บแอปพลิเคชัน 
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บทนํา 
  ในชวงป พ.ศ. 2560-2566 คณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี พบปญหานักศึกษาใหมมีผลการเรียน
คอนขางนอย ตกออก หรือแมแตไมสําเร็จการศึกษาตามแผนท่ีกําหนดเพ่ิมมากข้ึน ทําใหอัตราการคงอยูของนักศึกษาตลอด
หลักสูตรลดนอยลงอยางตอเน่ือง สงผลเสียและผลกระทบในหลายดานท้ังในสวนนักศึกษาและผูปกครองท่ีสูญเสียเวลา คาใชจาย 
และเสียโอกาสในการไดงานทํา อีกท้ังหลักสูตรหรือคณะมีคาใชจายและงบประมาณเพ่ิมข้ึน หรือแมแตประเทศท่ีอาจจะขาด
แคลนบุคลากรดานวิทยาศาสตรและเทคโนโลยีท่ีไปชวยขับเคลื่อนเศรษฐกิจไดทัน ดังน้ันจึงนับเปนปญหาดานการศึกษาท่ีตองเรง
แกไขอยางเรงดวน จากการศึกษาของ Valverde-Berrocoso, Acevedo-Borrega and Cerezo-Pizarro (2022) ท่ีไดศึกษา
แนวทางและปจจัยสําคัญท่ีมีผลตอการจัดการสอนเพ่ือสงเสริมคุณภาพผูเรียนในระดับอุดมศึกษา พบวาการเสริมทักษะทาง
วิชาการและสังคม เพ่ือเตรียมความพรอมผูเรียนกอนเขาสูบทเรียนหรือหลักสูตรใหม และการนําขอมูลของผูเรียนมาประมวลผล
ดวยนวัตกรรมทางการศึกษาเพ่ือเขาใจถึงบริบทและภูมหิลังผูเรียนจะชวยใหผูสอนรวมท้ังสถาบันการศึกษาสามารถจัดการผูเรยีน
และพัฒนาคุณภาพการศึกษาไดอยางมีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน โดยในสวนการเตรียมความพรอมผูเรียนน้ัน ในคณะหรือ
มหาวิทยาลัยตางๆ ไดมีการดําเนินการโดยจัดกิจกรรมเตรียมความพรอมและสงเสริมทักษะพ้ืนฐานดานวิชาการและอ่ืน ๆ ใหกับ
นักศึกษาใหมอยูอยางตอเน่ือง แตก็พบวาประสิทธิภาพการเรียนรูของผูเรียนกลับลดลง ทําใหในหลายคณะหรือมหาวิทยาลัย
มุงเนนในสวนการนําขอมูลผูเรียนมาชวยวิเคราะห สรุปผล วิเคราะหเชิงลึก คาดการณผลการเรียนลวงหนาเพ่ิม อีกท้ังยังนํามาใช
สรางเครื่องมือและรายงานสารสนเทศท่ีมีประโยชนเพ่ือสรางความไดเปรียบและชวยวางแผนการตัดสินใจดานการศึกษาใน
มหาวิทยาลัยมากข้ึน 
 ดังจะเห็นไดจากมีงานวิจัยจํานวนมากไดนําเสนอแนวคิดท่ีประยุกตใชเทคนิคทางคอมพิวเตอรตาง ๆ มานําเสนอ
โครงสรางระบบ สรางแบบจําลองพยากรณผล รวมท้ังพัฒนาเครื่องมือตาง ๆ ท่ีจะชวยวิเคราะหและพยากรณประสิทธิภาพของ
ผูเรียนเพ่ือนํามาใชประโยชนในการศึกษามากข้ึน เชน Shou et al. (2024) ท่ีนําขอมูลผูเรียน คือ เพศ ประวัติครอบครัว รายได 
การใชงานอินเทอรเน็ต ระยะเวลาการเดินทาง และเวลาท่ีใชในคลาสของผูเรียนมาสรางแบบจําลองเพ่ือพยากรณประสิทธิภาพ
การเรียนรูของผูเรียน เชนเดียวกับ Kaensar and Wongnin (2023) และ Nachouki et al. (2023) ท่ีนําขอมูลคะแนนผูเรียน
และบริบทของโรงเรียนมาสรางแบบจําลองและวิเคราะหปจจัยท่ีมีผลตอความสําเร็จของผูเรียนรวมดวย ซึ่งผลการทดสอบระบบ
พบวาผูสอนสามารถใชขอมูลในการคาดการณและวางแผนการสอน หรือติดตามผูเรียนท่ีมีความเสี่ยงไดดียิ่งข้ึน นอกจากน้ี
งานวิจัย Alboaneen et al. (2022) ยังตอยอดโดยการนําเสนอเว็บแอปพลิเคชันท่ีนําแบบจําลองพยากรณผลผูเรียนท่ีสรางจาก
ขอมูลผูเรียนและคะแนนสอบเขามาแทนเปนองคความรูในระบบ ซึ่งขอดี คือ เปนเครื่องมือท่ีผูสอน หลักสูตร (สาขาวิชา) และ
มหาวิทยาลัยสามารถใชพยากรณและสรางรายงานผลการเรียนรูของผูเรียนได นอกจากน้ี Kaensar and Wongnin (2024) ได
พัฒนาโมเดลดวยเทคนิคการเรียนรูเชิงลึกและนําไปใชงานผานเว็บแอปพลิเคชันเพ่ือเปนเครื่องมือในการทํานายความสําเร็จของ
นักศึกษามหาวิทยาลัยอุบลราชธานี เชนเดียวกับ Riansut (2016) ท่ีไดคนหาปจจัยท่ีมีอิทธิพลตอเกรดเฉลี่ยสะสมของนิสิตระดับ
ปริญญาตรี มหาวิทยาลัยทักษิณ ซึ่งผลการทดสอบพบวาเกรดเฉลี่ยสะสมและการเลือกแผนการเรียนในระดับมัธยมศึกษาตอน
ปลาย มีผลตอเกรดเฉลีย่ในมหาวิทยาลัยอยางมีนัยสําคัญ  
 ดังน้ัน งานวิจัยน้ีจึงเสนอการสรางแบบจําลองการพยากรณผูเรียนและพัฒนาเครื่องมือเพ่ือชวยวิเคราะหประสิทธิภาพ
การเรียนรูของนักศึกษาใหม โดยใชขอมูลนักศึกษาท่ีศึกษาในปการศึกษา 2560-2564 จํานวน 1,336 คน ของ 4 สาขาวิชา ไดแก 
วิทยาการขอมูลและนวัตกรรมซอฟตแวร (Data Science and Software Innovation: DSSI) เทคโนโลยีสารสนเทศและการ
สื่ อสาร  (Information Technology and Communications: ICT) เคมี  (Chemistry) และจุล ชีว วิทยา  (Biology) คณะ
วิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี ซึ่งประกอบดวยการทํางาน 2 สวน ไดแก 1) สวนการสรางแบบจําลองเพ่ือพยากรณผล
การเรียนนักศึกษาใหมดวยเทคนิคปาสุม (Random Forest) โดยใชขอมูลผลการเรยีนในอดีตของนักศึกษา จํานวน 11 ปจจัย ซึ่ง
ประกอบดวย ขอมูลสาขาวิชา ขอมูลคะแนนจากโรงเรยีน ไดแก เกรดเฉลี่ย ขอมูลคะแนนใน 8 กลุมสาระ (1. กลุมภาษาไทย 2. 
คณิตศาสตร 3. วิทยาศาสตร 4. สังคมศึกษา ศาสนา และวัฒนธรรม 5. สุขศึกษาและพลศึกษา 6. ศิลปะ 7. การงานอาชีพ
และเทคโนโลยี และ 8. ภาษาตางประเทศ) และขอมูลคะแนนเกรดเฉลี่ยป 1 ในมหาวิทยาลัย 2) สวนการพัฒนาระบบซึ่งถูก
พัฒนาในรูปแบบเว็บแอปพลิเคชันดวยจังโกเฟรมเวิรก (Django Framework) และจัดเก็บขอมูลในฐานขอมูลโพสตเกรสคิวเอล 
(PostgreSQL) เพ่ือนําแบบจําลองตนแบบมาใชงานและสรุปเปนรายงานตาง ๆ โดยประโยชนของงานวิจัยน้ีจะชวยอํานวยความ
สะดวกกับผูใชงานระดับตาง ๆ กลาวคือ ผูเรียนสามารถใชพยากรณประสิทธิภาพการเรียนรูของนักศึกษาใหมได ผูสอนทราบ
ขอมูลผูเรียนท่ีมีความเสี่ยงในการตกออกหรือมีผลการเรยีนนอยในปแรกได ซึ่งผูสอนสามารถวางแผนและจัดการสอนท่ีเหมาะสม
ในรายบุคคลได ในขณะท่ีสาขาวิชาหรือคณะ สามารถใชเปนขอมูลในการจัดกิจกรรมเตรียมความพรอมและเสริมทักษะใหกับ
ผูเรียนไดสอดคลองมากข้ึน 
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ในงานวิจัยน้ีแบงเน้ือหาออกเปนสวนคําถามงานวิจัย แนวคิดและงานวิจัยท่ีเก่ียวของ โครงสรางและวิธีดําเนินงานใน
ระบบ ผลการทดสอบระบบและการอภิปรายผล รวมท้ังสรุปและแนวทางการพัฒนางานวิจัยในอนาคต 

  
วัตถุประสงคการวิจัย 

1. เพ่ือศึกษาและสรางแบบจําลองการพยากรณประสิทธิภาพการเรียนรูของนักศึกษาจํานวน 4 สาขาวิชา ไดแก 
วิทยาการขอมูลและนวัตกรรมซอฟตแวร เทคโนโลยีสารสนเทศและการสื่อสาร เคมี และจุลชีววิทยา คณะวิทยาศาสตร 
มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี ดวยเทคนิคปาสุม 

2. เพ่ือนําเสนอโครงสรางระบบตนแบบและพัฒนาแอปพลิเคชันในการพยากรณประสิทธิภาพการเรียนรูดวย จังโก
เฟรมเวิรกและโพสตเกรสคิวเอล ของนักศึกษาจํานวน 4 สาขาวิชา ไดแก วิทยาการขอมูลและนวัตกรรมซอฟตแวร เทคโนโลยี
สารสนเทศและการสื่อสาร เคมี และจุลชีววิทยา คณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี 
  

ทฤษฎท่ีีเกี่ยวของ 
 แบบจําลองการจําแนกประเภท (Classification Model)  

เปนการวิเคราะหขอมูลเพ่ือพยากรณประเภทของขอมูล ท่ีจัดอยูในแบบจําลองประเภทการเรียนรูแบบมีผูสอน 
(Supervised Learning Model) โดยนําชุดขอมูลท่ีมีอยูมาพัฒนาแบบจําลองเพ่ือการพยากรณและประยุกตใชหาคําตอบใหกับ
ชุดขอมูลใหมท่ีเขามา (Naresuan University Publishing House, 2023) ประเภทของแบบจําลองน้ี แบงเปน 3 ประเภทหลัก 
(Data Innovation and Governance Institute, 2022) ไดแก 

1. การจําแนกประเภทแบบไบนารี (Binary Classification) เปนการวิเคราะหขอมูลนําเขาเพ่ือพยากรณคลาสคําตอบ
เพียง 2 คลาส เชน การพยากรณการยืนยันสิทธ์ิเขาศึกษาของนักศึกษาใหมในระดับมหาวิทยาลัยชวงสถานการณแพรระบาดของ
โควิด-19 ท่ีมีขอมูลนําเขาเปนขอมูลการรับเขาของนักศึกษา โดยใหแบบจําลองพยากรณวานักศึกษาใหมจะยืนยันสิทธ์ิ หรือไม
ยืนยันสิทธ์ิ (Kongchai, Hiranpongsin and Ditcharoen, 2024) 

2. การจําแนกประเภทแบบหลายคลาส (Multi-Class Classification) เปนการวิเคราะหขอมลูท่ีคลายกับการจําแนก
ประเภทแบบไบนารี เพียงแตจะมีคลาสคําตอบมากกวา 2 คลาส ซึ่งจะจําแนกคุณสมบัติของขอมูลออกเปนหลายประเภทท่ีมี
ความแตกตางกัน เชน การจําแนกโรคใบขาวโพด ดวยขอมูลนําเขาท่ีเปนภาพของใบขาวโพดท่ีเปนโรค 3 ประเภท ไดแก โรคใบ
ไหมแผลใหญ โรคราสนิม และโรคใบจุดสีเทา และภาพของใบขาวโพดปกติ รวมเปน 4 คลาสคําตอบ โดยแบบจําลองจะพยากรณ
วาภาพท่ีนําเขาน้ันจัดอยูใน 1 ใน 4 คลาสใด (Mekha et al., 2023) 

3. การจําแนกประเภทแบบหลายเลเบล (Multi-Label Classification) เปนการจําแนกท่ีมีคลาสคําตอบมากกวา 2 
คลาส และตางกับการจําแนกประเภทแบบหลายคลาส เน่ืองจากขอมูลชุดหน่ึงอาจมีขอมูลท่ีมีคุณสมบัติเหมือนกันแตสามารถให
ผลลัพธท่ีมีความแตกตางกัน เชน รูปภาพเก่ียวกับทะเล ภาพหน่ึงจะถูกจําแนกเปนคลาสคําตอบใดคลาสคําตอบหน่ึง เชน 
ภาพถาย ภาพวาด หรือภาพระบายสี ดวยการจําแนกประเภทแบบหลายคลาส ในขณะท่ีการจําแนกประเภทแบบหลายเลเบล
ภาพ ๆ น้ัน จะถูกเลเบลวาในภาพมี นก นํ้าทะเล เรือ หรือ ทองฟา หรือไม (Brownlee, 2020) 

 

เทคนิคตนไมตัดสินใจ (Decision Tree Technique)  
การนําขอมูลมาสรางแบบจําลองการพยากรณในรูปแบบโครงสรางตนไม สามารถสรางแบบจําลองการจําแนกประเภท

ไดจากกลุมตัวอยางขอมูลท่ีกําหนดไวลวงหนา และพยากรณกลุมของรายการท่ียังไมเคยนํามาจําแนกประเภทไดดวยรูปแบบของ
ตนไม โครงสรางของตนไม ประกอบดวยโหนดภายในตาง ๆ ซึ่งแสดงถึงเง่ือนไขหรือคุณลักษณะหน่ึง ๆ ของขอมูล โดยท่ีแตละก่ิง
ของโหนดหน่ึง ๆ หมายถึงคาท่ีเปนไปไดจากการทดสอบกับคุณลักษณะน้ัน ๆ และโหนดใบซึ่งจะมีประเภทของขอมูลถูกจัดเก็บ
ไว ตัวอยางตนไมตัดสินใจแสดงดังภาพท่ี 1 ซึ่งแสดงการพยากรณการซื้อคอมพิวเตอรดวยขอมูลนําเขาคือคุณลักษณะของลูกคา 
โดยโหนดภายในตาง ๆ จะถูกแทนดวยสี่เหลี่ยม และโหนดใบจะถูกแทนดวยวงรี จากรูปจะพบวาโหนดใบเปนโหนดท่ีบงบอกถึง
ประเภทของคําตอบท่ีตองการซึ่งมี 2 คลาส ไดแก “yes” หมายถึง ลูกคาจะซื้อคอมพิวเตอร และ “no” หมายถึงลูกคาจะไมซื้อ
คอมพิวเตอร (Han, Kamber and Pei, 2012) 
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ภาพท่ี 1 ตนไมตัดสินใจแสดงการพยากรณการซื้อคอมพิวเตอร 
ท่ีมา: Han, Kamber and Pei (2012) 

 
 การจําแนกประเภทของตนไมตัดสินใจจะใช Gini Impurity (Gini) (Jamjumrat, 2022) ซึ่งเปนหน่ึงในคาท่ีใชในการ
ตัดสินใจเลือกโหนดท่ีดีท่ีสุดในการแบงขอมูล (Split point) เพ่ือสรางก่ิงหรือทางแยก โดยคา Gini เปนการนําผลรวมของคา
ความนาจะเปนของเหตุการณท่ีสนใจมาคูณดวยผลตางระหวาง 1 และคาความนาจะเปนของเหตุการณท่ีสนใจ ซึ่งคํานวณไดจาก
สมการท่ี (1) 

 

𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺 = ∑ 𝑝𝑝(𝑖𝑖) × (1 − 𝑝𝑝(𝑖𝑖))𝐶𝐶
𝑖𝑖=1   (1) 

  

โดยท่ี 
  C  คือ จํานวนคลาสคําตอบท้ังหมด 
  p(i)  คือ ความนาจะเปนของเหตุการท่ีสนใจของคลาสท่ี i 

 
หลังจากไดคา Gini ของแตละกลุมในทุก ๆ ตัวแปรแลว จะทําการหาคาถวงนํ้าหนักของคา Gini (Weighted Gini) เพ่ือ

เลือกตัวแปรท่ีมีคาถวงนํ้าหนักของคา Gini ต่ําท่ีสุดมาใชในการตัดสินใจ (โหนดท่ีดีท่ีสุดเพ่ือสรางทางแยก) กอน เน่ืองจาก
สามารถแบงขอมูลไดดีท่ีสุด โดยคา Weighted Gini เปนผลรวมของจํานวนขอมูลของคลาสท่ี i ในตัวแปรท่ีสนใจหารดวยจํานวน
ขอมูลท้ังหมดในตัวแปรท่ีสนใจและคูณกับคา Gini ในเหตุการณท่ีสนใจ ซึ่งคํานวณไดจากสมการท่ี (2) 

 

𝑊𝑊𝑊𝑊𝑊𝑊𝑊𝑊ℎ𝑡𝑡𝑡𝑡𝑡𝑡 𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺 = ∑ 𝑛𝑛𝑖𝑖
𝑛𝑛
𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺𝐺(𝑖𝑖)𝐶𝐶

𝑖𝑖=1  (2) 
 

โดยท่ี 
C  คือ จํานวนคลาสคําตอบท้ังหมด 
n(i)  คือ จํานวนขอมูลของคลาสท่ี i ในตัวแปรท่ีสนใจ 
n คือ จํานวนขอมูลท้ังหมดในตัวแปรท่ีสนใจ 
Gini(i) คือ คา Gini ในเหตุการณท่ีสนใจของคลาสท่ี i 

 

เทคนิคปาสุม (Random Forest Technique)   
ปาสุมเปนหน่ึงในอัลกอริทึมท่ีเปนตัวอยางของวิธีการเอนเซมเบิล (Ensemble) ซึ่งใชหลักการรวมหลายอัลกอริทึมเพ่ือ

เพ่ิมประสิทธิภาพการจําแนกประเภทขอมูล และจัดอยูในกลุมตนไมตัดสินใจ โดยปาสุมจะถูกสรางจากตนไมตัดสินใจหลาย ๆ 
ตน ซึ่งจะเรียนรูขอมูลไมเหมือนกันจากกลุมตัวอยางยอยแบบสุมจากชุดขอมูลฝกฝนและคุณลักษณะแบบสุม ในการพยากรณผล
เปนการพยากรณจากตนไมตัดสินใจแตละตนรวมกัน โดยตนไมตัดสินใจเหลาน้ันจะพยากรณผลของตัวเอง และคํานวณผลของ
การพยากรณจากการโหวต (Vote) ซึ่งชวยลดปญหาการเกิดโอเวอรฟตติ้ง (Overfitting) ของแบบจําลองและมีแนวโนมท่ีการ
พยากรณจะมีความแมนยํามากกวาการพยากรณดวยตนไมตัดสินใจเพียงตนเดียว (Han, Kamber and Pei, 2012; Shalev-
Shwartz and Ben-David, 2014) 

 

ตัวชี้วัดสําหรับการประเมินประสิทธิภาพ (Confusion Matrix) 
การประเมินประสิทธิภาพของแบบจําลองเปนสวนสําคัญท่ีจะประเมินการพยากรณของแบบจําลองวาสามารถ

พยากรณไดดีเพียงใด ตัวช้ีวัดสําหรับประเมินการจําแนกประเภท ไดแก คาความถูกตอง (Accuracy) คาความแมนยํา 
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(Precision) คาความระลึก (Recall) และคา F1-Score (Han, Kamber and Pei, 2012; Soontranon, 2023) ซึ่งคํานวณได
จากสมการท่ี (3) - (6) ตามลําดับ 

 

𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴𝐴 =  𝑇𝑇𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇
𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝐹𝐹+𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝐹𝐹

   (3) 

 
𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃 =  𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝐹𝐹
    (4) 

 
𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅 =  𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝐹𝐹
    (5) 

 

F1 −  Score =  2×𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃×𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅 
𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃𝑃 + 𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅𝑅

  (6) 
 

 โดยท่ี  
True Positive (TP) คือ พยากรณตรงกับสิ่งท่ีเกิดข้ึนจริง กรณี พยากรณวาจริงและสิ่งท่ีเกิดข้ึน คือ จริง 
True Negative (TN)  คือ พยากรณตรงกับสิ่งท่ีเกิดข้ึนจริง กรณี พยากรณวาไมจริงและสิ่งท่ีเกิดข้ึน คือ ไมจริง 
False Positive (FP)  คือ พยากรณไมตรงกับสิ่งท่ีเกิดข้ึนจริง กรณี พยากรณวาจริงแตสิ่งท่ีเกิดข้ึน คือ ไมจริง 
False Negative (FN)  คือ พยากรณไมตรงกับท่ีเกิดข้ึนจริง กรณี พยากรณวาไมจริงแตสิ่งท่ีเกิดข้ึน คือ จริง 

 

จังโกเฟรมเวิรก (Django Framework) 
เฟรมเวิรกสําหรับสรางเว็บแอปพลิเคชันฝงแบ็กเอนด (Back End) ท่ีพัฒนาดวยภาษาไพธอน (Python) มีเปาหมาย

หลักในการทําใหการสรางเว็บไซตท่ีทํางานรวมกับฐานขอมูลท่ีมีความซับซอนใหงายข้ึน จังโกใชสถาปตยกรรมแบบ Model-
View-Template (MVT) โดย Model ทําหนาท่ีเปนอินเทอรเฟซ (Interface) ระหวางฐานขอมูลและเซิรฟเวอร (Server) View 
เปนสวนท่ีใชสําหรับเขียนฟงกชันตาง ๆ จัดการกับการรองขอ/การตอบกลับ (Request/Response) คําขอของผูใช การแสดงผล 
(Render) หนา HTML ไปแสดงผลท่ีสวนเทมเพลต (Template) รวมถึงการทําการสอบถาม (Query) ขอมูลจากฐานขอมูล จัง
โกเฟรมเวิรกมีการจัดระเบียบเปนอยางดี และมีโครงสรางพรอมใชงานสําหรับงานพัฒนาเว็บท่ัวไป เชน การยืนยันตัวตนผูใช การ
จัดการเน้ือหา แผนผังเว็บไซต และเว็บฟดอารเอสเอส (RSS feed) (Amazon Web Services, 2024) 
 

วิธีดําเนินการวิจัย 
 งานวิจัยน้ีแบงการดําเนินการวิจัยออกเปน 3 ข้ันตอนหลัก ไดแก การจัดเตรียมขอมลู การพัฒนาแบบจําลอง และการ
พัฒนาระบบ โดยมีลําดับการดําเนินการตามภาพท่ี 2 รายละเอียดในแตละข้ันตอนดังตอไปน้ี 

 
 

ภาพท่ี 2 วิธีการดําเนินการวิจัย 
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 การจัดเตรียมขอมูล (Data preparation) 
 1. จัดเก็บขอมูลดิบ (Raw Data) ในข้ันตอนน้ี เปนการเก็บรวบรวมขอมูลท่ีเก่ียวของกับการวิจัย เชน ขอมูลการศึกษา
ของนักเรียน ขอมูลเก่ียวกับกลุมสาระ ขอมูลเสริมเพ่ิมเติมท่ีอาจจะมีผลตอการพยากรณ โดยมีการรวบรวมขอมูลดังน้ี 

1.1 ขอมูลนําเขา เน่ืองจากงานวิจัยของ Wongsakoonkan et al. (2021) ระบุวาผลสัมฤทธ์ิทางการเรียนใน
ระดับมัธยมศึกษาตอนปลายมีความสัมพันธในทิศทางบวกกับผลสัมฤทธ์ิในมหาวิทยาลัยอยางมีนัยสําคัญ อีกท้ังหลักสูตรตาง ๆ 
ในคณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี มีการใชความรูจากรายวิชาตาง ๆ ในกลุมวิทยาศาสตร สังคมศาสตร 
คณิตศาสตร วิทยาศาสตรสุขภาพ และกลุมเทคโนโลยี เปนพ้ืนฐานในการศึกษาตอในแตละสาขาท่ีแตกตางกัน นอกจากน้ีการ
ประเมินผลการเรียนในแตละโรงเรียนก็มีความแตกตางกันดวย ดังน้ันในงานวิจัยน้ีจึงใชขอมูลนําเขาประเภทคะแนนสอบ ซึ่ง
ประกอบดวย เกรดเฉลี่ยในโรงเรียน คะแนนใน 8 กลุมสาระ และผลการเรียนในระดับช้ันปท่ี 1 ในมหาวิทยาลัย มาใชเพ่ือชวย
ทํานายผลสัมฤทธ์ิของผูเรียนในระดับมหาวิทยาลัย 

โดยขอมูลนําเขามีจํานวนปจจัยท้ังหมด 11 ปจจัย ประกอบดวยขอมูลสาขาวิชา และขอมูลคะแนนจากโรงเรียน 
ไดแก ขอมูลสาขาวิชา ขอมูลคะแนนจากโรงเรียน เชน เกรดเฉลี่ย ขอมูลคะแนนใน 8 กลุมสาระ (1. กลุมภาษาไทย 2. 
คณิตศาสตร 3. วิทยาศาสตร 4. สังคมศึกษา ศาสนา และวัฒนธรรม 5. สุขศึกษาและพลศึกษา 6. ศิลปะ 7. การงานอาชีพ
และเทคโนโลยี และ 8. ภาษาตางประเทศ) และขอมูลคะแนนเกรดเฉลี่ยป 1 ในมหาวิทยาลัย 

1.2 ขอมูลเปาหมาย เปนสถานะการศึกษาเมื่อสิ้นสุดภาคเรียนท่ี 2 ในระดับมหาวิทยาลัย ซึ่งประกอบดวย 2 
สถานะ ไดแก ผาน (ไดผลการเรียนมากกวา 2.00) และตก (ไดผลการเรียนนอยกวาหรือเทากับ 2.00 และสถานะอ่ืน ๆ เชน 
ลาออก ยายสาขา) 
 2. ทําความสะอาดขอมูล (Data Cleansing) หลังจากการเก็บขอมูลเรียบรอยแลว จะมีการทําความสะอาดขอมูล
โดยการตรวจสอบความสมบูรณและความถูกตองของขอมูล เชน ตรวจสอบขอมูลท่ีขาดหายไป ตรวจสอบขอมูลซ้ําซอน และการ
จัดระเบียบขอมูลใหอยูในรูปแบบท่ีเหมาะสมสําหรับการนําเขาแบบจําลอง 
 3. คัดเลือกคุณลักษณะและแปลงขอมูล (Feature Selection and Feature Engineering) ในข้ันตอนสุดทาย 
เปนการคัดเลือกคุณลักษณะท่ีมีผลตอการพยากรณและนําเขาสูระบบ ซึ่งจากการพิจารณาขอมูลท่ีรวบรวมมา งานวิจัยน้ีเลือกใช
ท้ัง 11 ปจจัย และการทําการแปลงขอมูลใหอยูในรูปแบบท่ีเหมาะสมสําหรับการพยากรณตอไป 
 
ตารางท่ี 1 รายละเอียดขอมูลหลังจากทําการเตรียมขอมูล 
 

ลําดับ แอตทริบิวต ชนิดขอมูล รายละเอียด คาท่ีเปนไปได 
1 branch ตัวอักษร สาขาวิชา {DSSI, ICT, CHEM, BIO} 
2 admission_grade ตัวเลข เกรดเฉลี่ยรับเขา 

{very poor, poor, medium, 
good, very good, excellent}   
very poor = เกรด < 1.50,  
poor = เกรด 1.50 - 1.99,  
medium = เกรด 2.00 - 2.49,  
good = เกรด 2.50 -2.99,  
very good = เกรด 3.00 - 3.49,  
excellent = เกรด 3.50 – 4.00 

3 gpa_year_1 ตัวเลข เกรดเฉลี่ยช้ันป 1 
4 thai ตัวเลข เกรดวิชาภาษาไทย 
5 math ตัวเลข เกรดวิชาคณิตศาสตร 
6 sci ตัวเลข เกรดวิชาวิทยาศาสตร 

7 society ตัวเลข 
เกรดวิชาสังคมศึกษา ศาสนา และ
วัฒนธรรม 

8 hygiene ตัวเลข เกรดวิชาสุขศึกษา และพลศึกษา 
9 art ตัวเลข เกรดวิชาศิลปะ 
10 career ตัวเลข เกรดวิชาการงานอาชีพ และเทคโนโลย ี
11 languages ตัวเลข เกรดวิชาภาษาตางประเทศ 

12 status ตัวอักษร 

สถานะผลการเรยีนเมื่อสิ้นสดุภาคเรียน
ท่ี 2 ในระดับมหาวิทยาลยั 

{Pass, Fail} 
โดย Pass คือมีผลการเรียนมากกวา
2.00 และ Fail คือสถานะอ่ืนๆ เชน 
มีผลการเรียนนอยกวาหรือเทากับ 
2.00 หรือ ลาออก ยายสาขา 
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การพัฒนาแบบจําลอง (Model development) 
 1. สรางแบบจําลอง ทีมวิจัยไดพัฒนาคําสั่ง create-model เพ่ือสรางแบบจําลองโดยใชรูปแบบการสรางคําสั่งเสริม
บน จังโก ทําใหสามารถใชคําสั่งเพ่ือเรียกใชชุดขอมูลท่ีจัดเก็บไวในตารางของระบบจัดการฐานขอมูลโพสตเกรสคิวเอล โดยใช
เง่ือนไขการกรองขอมูลตามสาขาท่ีตองการแลวแยกตัวแปรตนและตัวแปรตามเพ่ือผานเขาข้ันตอนการแปลงขอมูล (Pre-
processing) จึงจะสามารถปอนขอมูลใหแบบจําลองปาสุม ดังแสดงในภาพท่ี 3 
 

 
 

ภาพท่ี 3 คําสั่งกรองขอมูล แยกตวัแปร แปลงขอมูลและสรางแบบจาํลอง  
 

2. การฝกและการทดสอบแบบจําลอง หลังจากท่ีสรางแบบจําลองเสร็จสิ้น จะสงขอมูลท่ีแปลงแลวใหกับแบบจําลอง
เพ่ือทําการฝกโดยใชคําสั่ง fit กอนจะทําการทดสอบแบบจําลอง โดยแบงขอมูลเปนชุดฝกและชุดทดสอบเพ่ือวัดประสิทธิภาพ
ของแบบจําลองดวยการใช 10-Fold cross-validation แลวแสดงคาเฉลี่ยของคะแนนความแมนยําท้ัง 10 รอบการทดลอง เพ่ือ
ปองกันการโอเวอรฟตติ้ง หรืออันเดอรฟตติ้ง (Underfitting) ของแบบจําลอง ตามคําสั่งท่ีแสดงในภาพท่ี 4 

 

 
  

ภาพท่ี 4 คําสั่งฝกและการทดสอบ  
 
การพัฒนาระบบ (Web application development) 
ในข้ันตอนน้ีจะเปนการนําแบบจําลองการพยากรณผลท่ีไดในข้ันตอนกอนหนามาประยุกตและใชงานภายใน

สภาพแวดลอมของเว็บแอปพลิเคชันเพ่ือตอยอดและแทนองคความรูในระบบ โดยจะใชจังโกเฟรมเวิรกมาชวยจัดการและ
ประมวลผลลัพธในระบบ และใชโพสตเกรสคิวเอลเพ่ือชวยจัดการฐานขอมูล แบบจําลองและขอมูลผูใชตาง ๆ ซึ่งสามารถสรุป
การทํางานไดดังน้ี 

1. การวางแผนและออกแบบระบบ (Planning and Design) เปนการวิเคราะหและออกแบบฟงกชันการทํางาน
ใหกับระบบ ซึ่งสามารถสรุปการทํางานของระบบไดดังแผนภาพยูสเคส (Use Case Diagram) ดังภาพท่ี 5 
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ภาพท่ี 5 สรุปฟงกชันการทํางานในระบบผานแผนภาพยูสเคส 
 
 จากภาพท่ี 5 แสดงฟงกชันการทํางานในระบบ โดยสามารถสรุปและอธิบายฟงกชันการทํางานไดดังตารางท่ี 2 
 
ตารางท่ี 2 รายละเอียดฟงกชันการทํางาน 
 

ฟงกชัน รายละเอียดการทํางาน 
เขาสูระบบ ตรวจสอบสิทธ์ิผูใช โดยจะมีการเรียกใชการยืนยันตน (LDAP Authentication) ผานบริการ

ผูใช (User) และรหัสผาน (Password) ของมหาวิทยาลัย 
พยากรณผลสําเร็จของ
ผูเรยีน 

พยากรณผลสําเร็จของผูเรียน โดยจะตรวจสอบจากขอมูลนําเขา 11 ปจจัย และนํามา
วิเคราะหประมวลผล กับแบบจําลองการพยากรณผล เพ่ือแสดงสถานะการสําเร็จการศึกษา  

ดูรายงานแดชบอรด นําผลการพยากรณมาแสดงรายงานแดชบอรดเพ่ือแจงเตือนผูเรียนและผูสอนในสาขาวิชา ใน
การติดตามและประเมินความเสี่ยงของผูเรียน 

จัดการขอมลูในระบบ จัดการคาขอมูลแบบจําลอง ขอมูลผูใช และคาตาง ๆ ในระบบ 
 

2. การออกแบบสภาพแวดลอมในการทํางานรวมกัน โดยจะใชจังโกเฟรมเวิรกซึ่งทํางานบนพ้ืนฐานของ MVT 
(Model-View-Template) เขามาพัฒนาเว็บแอปพลิเคชันตามฟงกชันท่ีกําหนดในแผนภาพยูสเคส ซึ่งจะมีการนําแบบจําลอง
การพยากรณท่ีไดจากข้ันตอนการพัฒนาแบบจําลองขางตนมาใชงานรวมดวย โดยเมื่อผูใชติดตอและรองขอขอมูลไปยังสวนจังโก 
เชน การพยากรณผลการเรียนรู หรือการขอดูรายงานแดชบอรดในฝงเซิรฟเวอรจะมีการสงรายการไปยังเรดิส (Redis) จากน้ัน
รายการจะถูกแบงเปนงานยอยแบบขนานโดยเซเลอรี (Celery) ซึ่งในข้ันตอนน้ีจะมีการโหลดแบบจําลองการพยากรณใน
ฐานขอมูลเพ่ือหาผลลัพธสถานะการเรียนรูของผูเรียนจากขอมูลนําเขาท่ีสอดคลองกัน กอนสงผลลัพธท่ีไดกลับไปยังสวนแสดงผล
ในเบราวเซอรในฝงไคลเอนต (Client) เพ่ือแสดงผลการพยากรณการเรียนรู หรือรายงานแดชบอรดท่ีเก่ียวของตอไป ซึ่งแสดง
ข้ันตอนไดดังภาพท่ี 6 

 

 
 

ภาพท่ี 6 การออกแบบสภาพแวดลอมในการทํางานรวมกันในระบบ  
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3. การสรางเว็บแอปพลิเคชัน โดยนํากลไกการทํางานขางตนมาจัดการและพัฒนาระบบ ซึ่งสรุปการทํางานได 4 สวน
หลัก ดังน้ี 

สวนท่ี 1: สวนเขาสูระบบ เปนสวนตรวจสอบสิทธ์ิการเขาใชงานระบบของผูใช ซึ่งสวนน้ีจะมีการเรียกบริการของ 
Lightweight Directory Access Protocol (LDAP) Authentication ของมหาวิทยาลัยเพ่ือตรวจสอบสิทธ์ิของผูใชงานในระบบ 
ดังแสดงในภาพท่ี 7 

 

 
 

ภาพท่ี 7 สวนเขาสูระบบ  
 

สวนท่ี 2: สวนพยากรณผลการเรียนรูของผูเรียน เปนสวนท่ีทําหนาท่ีพยากรณผลสําเร็จของผูเรียน โดยนําขอมูล
เขาแตละรายการประกอบดวย 11 ปจจัย เพ่ือไปประมวลผลผานแบบจําลองการพยากรณ ดังแสดงในภาพท่ี 8 จากน้ันแสดงผล
การพยากรณซึ่งสามารถดําเนินการได 2 รูปแบบ แบบแรก คือ การพยากรณแบบรายบุคคล ท่ีระบุขอมูลและพยากรณ
ประสิทธิภาพของผูเรียนแบบรายบุคคลได ดังแสดงในภาพท่ี 9 ในขณะท่ีแบบท่ี 2 คือ การพยากรณแบบรายกลุม ท่ีสามารถ
อัปโหลดไฟลขอมูลผูเรียนแบบหลายคนเขาไปในระบบ กอนจะสรุปผลการพยากรณความสําเร็จในรูปแบบตาราง ดังแสดงใน
ภาพท่ี 10  

 

 
 

ภาพท่ี 8 การนําขอมูลเขาระบบเพ่ือประมวลผลผานแบบจาํลองการพยากรณ 
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ภาพท่ี 9 การพยากรณแบบรายบุคคล 
 

 
 

ภาพท่ี 10 การพยากรณแบบรายกลุม 
 

สวนท่ี 3: สวนรายงานผลแดชบอรด เปนสวนงานท่ีทําหนาท่ีแสดงผลรายงานผลการพยากรณ ปจจัยท่ีสงผลตอ
ความสําเร็จของผูเรียนในระบบจําแนกตามสาขาวิชา โดยจะแสดงอยูในรูปแบบของกราฟตาง ๆ ซึ่งการเขาถึงขอมูลจะเปนไป
ตามสิทธ์ิของผูใชท่ีแตกตางกัน ดังแสดงในภาพท่ี 11 

 

 
 

ภาพท่ี 11 สวนรายงานผลแดชบอรด  
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สวนท่ี 4: สวนจัดการคาตาง ๆ ในระบบ เปนการจัดการแกไขขอมูลผูใช ขอมูลแบบจําลองและคาตาง ๆ ในระบบ 
ดังแสดงในภาพท่ี 12 

 

 
 

ภาพท่ี 12 สวนจัดการคาตาง ๆ ในระบบ  
  

ผลการวิจัยและอภิปรายผล 
 ในการวัดประสิทธิภาพการทํางาน จะดําเนินการ 2 สวน ไดแก 
 การวัดประสิทธิภาพของแบบจําลองการพยากรณผล  

โดยใชตัวช้ีวัดสําหรับการประเมินประสิทธิภาพเพ่ือประเมินความแมนยําในการพยากรณผลของแบบจําลองดวย
อัลกอริทึมปาสุม ไดแก คา Precision คา Accuracy คา Recall และ คา F1-measure เพ่ือปรับและประเมินแบบจําลองใหมี
ประสิทธิภาพท่ีสูงสุดเทาท่ีเปนไปได โดยประสิทธิภาพของแบบจําลองเมื่อทดสอบแยกตามสาขาวิชา ไดผลการทดสอบดังตาราง
ท่ี 3 และแสดงการเปรียบเทียบผลการทดสอบไดดังภาพท่ี 13 
 

 
 

ภาพท่ี 13 เปรียบเทียบผลการทดสอบประสิทธิภาพแบบจําลองแยกตามสาขาวิชา  
 
 จากตารางท่ี 3 พบวา อัลกอริทึมปาสุมสามารถสรางแบบจําลองการพยากรณผลท่ีใหความแมนยําและความถูกตอง
โดยมีคา F1-measure สูงเทากับ 84% - 88% ซึ่งเปนผลจากการจัดเตรียมขอมูล การสรางและทดสอบแบบจําลอง รวมท้ังการ
ใชอัลกอริทึมปาสุมในการสรางแบบจําลองท่ีมีประสิทธิภาพและเหมาะกับบริบทขอมูลของนักศึกษาคณะวิทยาศาสตรท้ัง 4 
สาขาวิชา ซึ่งสอดคลองกับผลของงานวิจัยของ Hailu and Murty (2019) ท่ีระบุวาเทคนิคปาสุมสามารถสรางแบบจําลองท่ีใช
พยากรณประสิทธิภาพการเรียนรูของผูเรียน ซึ่งใหความแมนยําสูงถึง 95% อยางไรก็ตาม การจัดการเวลาในการสราง
แบบจําลองดวยเทคนิคปาสุมยังมีคาการดําเนินการท่ีสูงอยู (Time-consuming process)  
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ตารางท่ี 3 ผลการทดสอบประสิทธิภาพแบบจําลอง  
 

สาขาวิชา Accuracy (%) Precision (%) Recall (%) F1- Score (%) 
DSSI 87.70 % 90.64 % 88.77 % 88.02 % 
ICT 88.48 % 90.59 % 86.31 % 86.18 % 
Chemistry 84.88 % 79.63 % 88.97 % 84.04 % 
Biology 84.12 % 91.27 % 79.86 % 85.18 % 

 
การประเมินและทดสอบการทํางานของระบบ  
ในการทดสอบการทํางานของเว็บแอปพลิเคชัน จะทดสอบการทํางานของฟงกชันในรูปแบบการทดสอบกลองดํา 

(Black box testing) เพ่ือประเมินวาฟงกชันสามารถทํางาน ประมวลผล และสรางผลลัพธไดตามขอมูลนําเขาไดตาม
วัตถุประสงคของฟงกชันน้ัน ๆ โดยสรุปไดดังตารางท่ี 4 

 
ตารางท่ี 4 ผลการทดสอบการทํางานของระบบ  
 

แผนการทดสอบ 
(Test Case) 

ขอมูลนําเขา ผลลัพธท่ีคาดหวัง ผลสรุป 

เขาสูระบบ ขอมูลผูใชและรหสัผาน เรียกใชบริการ LDAP Authentication และไดรบัผล
ขอมูลเปนประเภทหรือสถานะผูใช  

 

พยากรณผลการสาํเร็จ
การศึกษา 

ขอมูลนําเขาของผูใช
จําแนกตามสาขา 

ผลการพยากรณความสําเร็จของผูเรียนท่ีสอดคลองกับ
สาขาวิชา 

 

รายงานสรุปผลผูเรียน ขอมูลสาขา หรือช้ันปท่ี
ตองการตรวจสอบ 

รายงานท่ีแสดงผลการพยากรณจาํแนกตามช้ันป และ
สาขาวิชาท่ีถูกตอง 

 

การจัดการขอมูลระบบ ขอมูลผูใช ขอมูล
แบบจําลอง 

ขอมูลผูใชและขอมูลแบบจาํลองท่ีถูกอัปเดตแลว 
 

 
 จากตารางท่ี 4 ผลการทดสอบการทํางานของระบบ สรุปไดวา ระเบียบวิธีท่ีเสนอซึ่งประกอบดวยการจัดเตรียมขอมูล 
พัฒนาแบบจําลอง ซึ่งนํามาใชงานและทํางานภายใตสภาพแวดลอมของจังโกเฟรมเวิรก และนําเสนอผลลัพธผานเว็บแอปพลิเค-
ชันสามารถทํางานได ซึ่งสอดคลองกับงานวิจัยของ Li and Zhao (2020) ท่ีพัฒนาแบบจําลองการพยากรณผลการตกออกและ
นําผลลัพธมาใชงานในเว็บแอปพลิเคชัน ซึ่งผลการทํางานคือระบบสามารถทํางานรวมกันและประมวลผลลัพธไดถูกตอง 

 

สรุปผลการวิจัยและขอเสนอแนะจากการวิจัย 
 งานวิจัยน้ีนําเสนอระบบพยากรณการสําเร็จการศึกษาของผูเรียนดวยเทคนิคปาสุม ซึ่งพัฒนาข้ึนเพ่ือศึกษาและสราง
แบบจําลองการพยากรณการสําเร็จการศึกษาของผูเรียนดวยเทคนิคปาสุม โดยไดรวบรวมและวิเคราะหขอมูลจากนักศึกษาคณะ
วิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยอุบลราชธานี จํานวน 4 สาขาวิชา ของนักศึกษาจํานวน 1,336 คน ท่ีศึกษาระหวางปการศึกษา 2560-
2564 โดยใชขอมูล 11 ปจจัย ไดแก ขอมูลสาขาวิชา ขอมูลคะแนนจากโรงเรียน ไดแก เกรดเฉลี่ย ขอมูลคะแนนใน 8 กลุมสาระ 
(1. กลุมภาษาไทย 2. คณิตศาสตร 3. วิทยาศาสตร 4. สังคมศึกษา ศาสนา และวัฒนธรรม 5. สุขศึกษาและพลศึกษา 6. ศิลปะ 
7. การงานอาชีพและเทคโนโลยี และ 8. ภาษาตางประเทศ) และขอมูลคะแนนเกรดเฉลี่ยป 1 ในมหาวิทยาลัย ซึ่งผลลัพธจะได
แบบจําลองการพยากรณผลความสําเร็จของผูเรียนท่ีสามารถนําไปใชแทนความรูเพ่ือสรางเครื่องมือพยากรณผลและรายงานใน
รูปแบบเว็บแอปพลิเคชันท่ีพัฒนาดวยจังโกเฟรมเวิรกและจัดเก็บขอมูลในฐานขอมูลโพสตเกรสคิวเอล ซึ่งจะชวยสนับสนุน
ผูใชงานในระดับตาง ๆ ได เชน ผูเรียนและผูสอนในสาขาวิชา สามารถใชเปนเครื่องมือในการพยากรณความสําเร็จ ดูรายงาน
แดชบอรดเพ่ือประเมินความเสี่ยง หรือติดตามสถานะผูเรียนในระยะแรกได เพ่ิมอัตราคงอยู รวมท้ังวางแผนการจัดการเรียนการ
สอนในสาขาวิชาได นอกจากน้ีระเบียบวิจัยท่ีนําเสนอสามารถนําไปใชเปนตนแบบหรือตอยอดในสาขาวิชาหรือคณะท่ีมีบริบท
ของขอมูลท่ีคลายกันได ซึ่งจะเปนประโยชนตอการพัฒนาคุณภาพการศึกษาตอไป 
 แนวทางการพัฒนาในอนาคต ทีมวิจัยจะมีการคัดกรองกลุมนักศึกษาตัวอยางและนําขอมูลสวนอ่ืน ๆ ของผูเรียน และ
สาขาวิชาอ่ืน ๆ มาวิเคราะหเพ่ิมเติม เชน ขอมูลสวนตัว ขอมูลครอบครัว หรือพฤติกรรมการใชงานรายวิชาในระบบการจัดการ
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เรียนรู (Learning Management System: LMS) รวมถึงปจจัยท่ีเกิดจากผลกระทบภายนอกในสถานการณไมปกติไดแก การ
แพรระบาดของโรคติดตอรายแรง อุบัตภัยรายแรง หรืออ่ืน ๆ ซึ่งสงผลกระทบโดยตรงตอสภาพความเปนอยู รายได รวมท้ัง
สถานะทางการเงินของผูเรียน นอกจากน้ีจะประยุกตอัลกอริทึมอ่ืน ๆ ท้ังในสวนเทคนิคการเรียนรูของเครื่องแบบดั้งเดิม 
(Traditional Machine Learning) และเทคนิคการเรียนรูเชิงลึก (Deep Learning) เพ่ือสรางแบบจําลองการพยากรณผลท่ีมี
ประสิทธิภาพและมีความแมนยําในการพยากรณผลมากยิ่งข้ึน 
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